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COMBINAISON DE TOUTES LES VALEURS POSSIBLES DE BdFµ ET Brutµ RESPECTANT LA 
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L’INTEGRALE DE CETTE DENSITE DE PROBABILITE SUR TOUTES LES VALEURS POSSIBLES DE 

Netµ , A SAVOIR Net 0µ  , N’EST ALORS AUTRE QUE LA PROBABILITE DE CETTE SOURCE D’ETRE 
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APPLICATION :

TABLEUR « 03_CALCUL SD ET LD COMPTAGE _ACTIVITE.XLS »

OPTION « INCERTITUDE BAYESIENNE »


