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2 ASPECTS DISTINCTS D’UN MÊME PROBLÈME
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INTÉRÊT DES TESTS D’HYPOTHÈSE

ON CONSIDERE ICI LA VARIABLE    stoch.NetNet

L’HYPOTHESE H0 : « ECHANTILLON NON RADIOACTIF »

PERMET D’ECRIRE  Net 0

SUPPRESSION DE L’INCERTITUDE EPISTEMIQUE SUR LA MOYENNE!!!

MAIS PAS SUR LA VARIANCE !
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EXPRESSION EXACTE DE LA DISTRIBUTION H0 OBTENU A PARTIR D’UNE MESURE UNIQUE BdF1
DANS UN FORMALISME BAYESIEN
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EXPRESSION EXACTE DE LA DISTRIBUTION H0 OBTENU A PARTIR D’UNE MESURE UNIQUE BdF1
DANS UN FORMALISME BAYESIEN

 
 
  
 

 
 
 

 
 
 

   

  
   

 


netnet
BdFBd

net
net BdFBd BdFF F net

BdF !
P( BdF BdF )

Bd

BdF
BdF

B

BdF
BdF

BF ! BdF F dF !d !

1

1

1 2
1 1 11 2

1
1

1
1

21
23



75

EXPRESSION EXACTE DE LA DISTRIBUTION H0 OBTENU A PARTIR D’UNE MESURE UNIQUE BdF1
DANS UN FORMALISME BAYESIEN

APPROXIMATION QUASI-PARFAITE AVEC UNE LOI GAUSSIENNE :

 BdFµ ; 
  

   10 2 1

 
 
  
 

 
 
 

 
 
 

   

  
   

 


netnet
BdFBd

net
net BdFBd BdFF F net

BdF !
P( BdF BdF )

Bd

BdF
BdF

B

BdF
BdF

BF ! BdF F dF !d !

1

1

1 2
1 1 11 2

1
1

1
1

21
23
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VOIR TABLEUR  « 02_CONSTRUCTION  SD.XLS »
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REPONSE 2 : INCERTITUDE BAYESIENNE

DETERMINATION DE LOI DE PROBABILITE DE LA MOYENNE VRAIE Net DU COMPTAGE NET

ECHANTILLON
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APPROCHE BAYESIENNE  PERMET D’UTILISER CONJOINTEMENT TOUTE L’INFORMATION 
CONTENUE DANS LES DEUX COMPTAGES INDEPENDANTS :
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APPROCHE BAYESIENNE  PERMET D’UTILISER CONJOINTEMENT TOUTE L’INFORMATION 
CONTENUE DANS LES DEUX COMPTAGES INDEPENDANTS :
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APPROCHE BAYESIENNE  PERMET D’UTILISER CONJOINTEMENT TOUTE L’INFORMATION 
CONTENUE DANS LES DEUX COMPTAGES INDEPENDANTS :

 1BdF DE BRUIT DE FOND    BdF DURANT ST :
BdF

BdF
BdF

µ µµ ef !


 
  




1BdF

1
1

BdF BdF

 1Brut DE L’ECHANTILLON    Brut DURANT ST :
Brut

Brut
Brut

e
g !

  
    

  


 

1Brut

1
1

Brut Brut
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APPROCHE BAYESIENNE  PERMET D’UTILISER CONJOINTEMENT TOUTE L’INFORMATION 
CONTENUE DANS LES DEUX COMPTAGES INDEPENDANTS :

 1BdF DE BRUIT DE FOND    BdF :
BdF

BdF
BdF

µ µµ ef !


 
  




1BdF

1
1

BdF BdF

 1Brut DE L’ECHANTILLON    Brut :
Brut

Brut
Brut

e
g !

  
    

  


 

1Brut

1
1

Brut Brut
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COMBINAISON DE TOUTES LES VALEURS POSSIBLES DE BdFµ ET Brutµ RESPECTANT LA 

RELATION BrutNet BdFµ µ µ  :
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COMBINAISON DE TOUTES LES VALEURS POSSIBLES DE BdFµ ET Brutµ RESPECTANT LA 

RELATION BrutNet BdFµ µ µ  :



PRODUIT DE CONVOLUTION :
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COMBINAISON DE TOUTES LES VALEURS POSSIBLES DE BdFµ ET Brutµ RESPECTANT LA 

RELATION BrutNet BdFµ µ µ  :



PRODUIT DE CONVOLUTION :

BdF
BdNet NetF BdF

µ
B t BdFr

0
uµh et µµfn µg µµ d



     
          

    1 1 1 1BdF Brut BdF Brut .
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L’INTEGRALE DE CETTE DENSITE DE PROBABILITE SUR TOUTES LES VALEURS POSSIBLES DE 

Netµ , A SAVOIR Net 0µ  , N’EST ALORS AUTRE QUE LA PROBABILITE DE CETTE SOURCE D’ETRE 

RADIOACTIVE.
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L’INTEGRALE DE CETTE DENSITE DE PROBABILITE SUR TOUTES LES VALEURS POSSIBLES DE 

Netµ , A SAVOIR Net 0µ  , N’EST ALORS AUTRE QUE LA PROBABILITE DE CETTE SOURCE D’ETRE 

RADIOACTIVE.
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L’INTEGRALE DE CETTE DENSITE DE PROBABILITE SUR TOUTES LES VALEURS POSSIBLES DE 

Netµ , A SAVOIR Net 0µ  , N’EST ALORS AUTRE QUE LA PROBABILITE DE CETTE SOURCE D’ETRE 

RADIOACTIVE.

APPLICATION :

TABLEUR « 03_CALCUL SD ET LD COMPTAGE _ACTIVITE.XLS »

OPTION « INCERTITUDE BAYESIENNE »


